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1) Wie laufen Datenspende-Studien aus Sicht der
Forscher:innen ah?

Quelle: Foto von Markus Winkler auf Unsplash
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Welche methodischen Entscheidungen missen

Forscher:innen treffen, die Datenspende-Studien
durchfiihren wollen? ¢2)
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Ablauf - Perspektive der Forschung

| III
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Forschungsdesign Bereinigung e Auswertung
* Forschungsfragen » Klassifikation
* Technische Umsetzung (Links, Accounts)
* Umfrage « Matching &
« Datenspende Aggregation

« Testauf Verzerrungen

Grafik. Ablauf einer Datenspende-Studie - Perspektive der Forschung
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Schritt |: Forschungsdesign
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Forschungsdesign
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* Technische Umsetzung
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« Datenspende

Grafik. Ablauf einer Datenspende-Studie - Perspektive der Forschung
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Schritt |: Forschungsdesign

Zentrale Entscheidungen:

e Welche theoretischen Fragen wollen & konnen wir beantworten?
e Welches Datenspende-Tool nutzen wir wie?

e Wie wird die Datenspende in die Umfrage integriert?
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Schritt |: Forschungsdesign

Zentrale Entscheidungen:

e Welche theoretischen Fragen wollen & kdnnen wir beantworten?

e Welches Datenspende-Tool nutzen wir wie?

e Wie wird die Datenspende in die Umfrage integriert?
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Schritt |: Forschungsdesign - Forschungsfragen

Bitte (berlegt euch eine Forschungsfrage/Hypathese, die ihr

duf Basis einer Datenspende-Studie beantworten wollen
wiirdet. ¢2)
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Schritt |: Forschungsdesign

Zentrale Entscheidungen:

e Welche theoretischen Fragen wollen & kdonnen wir beantworten?
= Konnen wir theoretische Konzepte mit Datenspenden operationalisieren?

= Kdnnen wir relevante Grundgesamtheiten abbilden?
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Schritt |: Forschungsdesign

Zentrale Entscheidungen:

e Welche theoretischen Fragen wollen & konnen wir beantworten?
e Welches Datenspende-Tool nutzen wir wie?

e Wie wird die Datenspende in die Umfrage integriert?
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Schritt I: Forschungsdesign - Datenspende-Tool

Datenspende-Tools

e PORT (Boeschoten et al., 2022) als Weiterentwicklung von 0SDZF (Araujo et al., 2022) (Niederlande)
e Data Donation Module (Pfiffner et al., 2022) (Schweiz)
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Schritt I: Forschungsdesign - Datenspende-Tool

o Jeilnehmer:innen laden DDPs hoch

e Daten werden lokal (d.h. auf Rechner der Teilnehmer:innen) gefiltert
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Schritt I: Forschungsdesign - Datenspende-Tool

o Teilnehmer:innen laden DDPs hoch

e Daten werden lokal (d.h. auf Rechner der Teilnehmer:innen) gefiltert

Name - Typ
ads_and_businesses Dateiordner
ads_and_topics Dateiordner
apps_and_websites Dateiordner
autofill_information Dateiordner
avatars_store Dateiordner
comments Dateiordner
contacts Dateiordner
content Dateiordner
device_information Dateiordner
digital_wallets Dateiordner
events Dateiordner
followers_and_following Dateiordner
fundraisers Dateiordner
guides Dateiordner

Extraktion information_about_you Dateiordner
spezifischer Ordner === = jikes Dateiordner
via CSS login_and_account_creation Dateiordner
loyalty_accounts Dateiordner
media Dateiordner
media_settings Dateiordner
messages Dateiordner

Grafik. Ablauf einer Datenspende-Studie - Perspektive der Forschung
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Schritt I: Forschungsdesign - Datenspende-Tool

o Jeilnehmer:innen laden DDPs hoch

e Daten werden lokal (d.h. auf Rechner der Teilnehmer:innen) gefiltert

e [aten werden lokal anonymisiert, z. B. Gber Whitelists

| *liked_posts - Editor — [m] X

Datei Bearbeiten Format Ansicht Hilfe

{

"likes_media_likes™: [
£
I =“title™: "kiricheeeeese"] h Z'B' AUSSChIUSS’ da

"media_list_data": [

])
"string_list_data": [
{
"href": "https://www.instagram.com/p/kttMely/",
"timestamp”: 1393065075

nicht auf Whitelist

])
"string_list_data™: [
{
"href": "https://www.instagr‘am.com/p/Cs3L\-ler|8/",
"timestamp": 1392964862
}
1
}J

Zeile 22, Spalte 56 100%  Unix (LF) UTF-8

Grafik. Ablauf einer Datenspende-Studie - Perspektive der Forschung
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Schritt |: Forschungsdesign - Datenspende-Tool

o Teilnehmer:innen laden DDPs hoch

e Daten werden lokal (d.h. auf Rechner der Teilnehmer:innen) gefiltert

Daten werden lokal anonymisiert, z. B. Gber Whitelists

Teilnehmer:innen konnen Daten laschen

Eintrége in lhrer Datenspende: 180

Datei: liked_posts.json Eintrage in dieser Datei: 17

wtring_list_data title

i UIWpEVI4cSzednAOrBTId IgBbpkOST,

aaaaaaaaaa

Grafik. Ablauf einer Datenspende-Studie - Perspektive der Forschung
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Schritt I: Forschungsdesign - Datenspende-Tool

o Jeilnehmer:innen laden DDPs hoch

e Daten werden lokal (d.h. auf Rechner der Teilnehmer:innen) gefiltert

Daten werden lokal anonymisiert, z. B. Gber Whitelists

Teilnehmer:innen konnen Daten laschen

nach informierter Einwilligung werden Daten an Server der Forscher:innen weitergeleitet
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Schritt I: Forschungsdesign - Datenspende-Tool

Beispiel: 0SD2F (Araujo et al,, 202¢,S.377)

Participant flow OSD2F Data storage
e ~ TS 3
1. Participant receives instructions Participant’s computer (local) '
to download DDP i
b j Local_s_lorage
Data minimisation 1: only files | _: (participant)
( R and fields in allowlist selected
2_ Participant requests and
downloads DDP from platform(s) B e e B s e s e
\ J
g |l 0 snzF ..............................................................................
3. Participant loads the DDP in the il
OSD2F instance A J
i 4 .
o J P

Data minimisation 2: anonymisation

| scripts executed in selected fields
( ) P\ y,

4_Participant visualises the data,

selecting what (not) to donate o a <
- I

e - e
In-server memory
(not in database)

/ Data minimisation 3: removal of
items requested by participant
. J/

& ™
5. Participant approves donation of
the data (informed consent)

. S

Storage of participant info on
database

researcher
database

Figure 1. Overview of OSD2F flow

Araujo et al., 2022,5.377
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Schritt |: Forschungsdesign

Zentrale Entscheidungen:

e Welche theoretischen Fragen wollen & konnen wir beantworten?

e Welches Datenspende-Tool nutzen wir wie?
= Kann das Tool relevante Daten datenschutzkonform extrahieren & anonymisieren?
= Konnen wir Skripte schnell an Verdnderungen durch Plattformen anpassen?

e Wie wird die Datenspende in die Umfrage integriert?
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Schritt |: Forschungsdesign

Zentrale Entscheidungen:

e Welche theoretischen Fragen wollen & konnen wir beantworten?
e Welches Datenspende-Tool nutzen wir wie?

e Wie wird die Datenspende in die Umfrage integriert?
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Schritt I: Forschungsdesign - Umfrage

e gelgufiges Vorgehen: Weiterleiten an externe Seite

e neu: Integration in Umfragen, z. B. via SoSci Survey (Haim et al., 2023); ermdglicht Messwiederholungen,
Incentivierung, Experimentaldesigns, etc.

Diese Funktion befindet sich noch in der Entwicklung. Moglicherweise werden Funktion und/oder
Aussehen e Vorwarmung geandert
Bitte

ohny

kontaktieren Sie lhren Server-Administrator, bevor Sie diese Funkfion in einer Befragung
verwenden. Bitte informieren Sie SoSci Survey auch dber alle Fehler und Probleme, die lhnen
auffallen.

URL des O3D2F-Sarvers: hitps /idatenspende iflow imu.de
Server-Token: &9
Weiter-Knopf anzeigen

Upload (JSON)

Content/Upload 1D 617

Grafik. Ablauf einer Datenspende-Studie - Perspektive der Forschung
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Schritt I: Forschungsdesign - Umfrage

Dadurch dass Datenspenden aufwendig sind (und damit Verzerrungen begiinstigen), stellen sich weitere Fragen nach..

e |ncentivierung
e Platzierung der Anfrage nach Datenspenden

e Formulierung der Bedeutsamkeit von Datenspenden
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Schritt |: Forschungsdesign

Zentrale Entscheidungen:

e Welche theoretischen Fragen wollen & konnen wir beantworten?
e Welches Datenspende-Tool nutzen wir wie?
e Wie wird die Datenspende in die Umfrage integriert?
= Wie konnen wir die Datenspende technisch so leicht wie moglich fir Teilnehmer:innen machen?

= Welche Design-Strategien konnen wir nutzen, um Teilnehmer:innen fir die Datenspende zu begeistern?
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Schritt II: Bereinigung

K
A

Forschungsdesign

» Forschungsfragen

* Technische Umsetzung
« Umfrage
« Datenspende

Grafik. Ablauf einer Datenspende-Studie - Perspektive der Forschung
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Schritt II: Bereinigung

>

A
Forschungsdesign e Bereinigung
* Forschungsfragen » Klassifikation
* Technische Umsetzung (Links, Accounts)
« Umfrage « Matching &
« Datenspende Aggregation

« TestaufVerzerrungen

Grafik. Ablauf einer Datenspende-Studie - Perspektive der Forschung
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Schritt II: Bereinigung

Zentrale Entscheidungen:

e Wie klassifizieren wir Inhalte?
e Wie matchen & aggregieren wir Inhalte?

e Wie testen wir fir Verzerrungen?
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Schritt II: Bereinigung

Zentrale Entscheidungen:

e Wie klassifizieren wir Inhalte?
e Wie matchen & aggregieren wir Inhalte?

e Wie testen wir fir Verzerrungen?

<~ Ubergreifendes Tutorial hierzu: Hase, V. (2023, Juli). Data Donations—Tutorial Automated Content Analysis. Link
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https://bookdown.org/valerie_hase/DataDonations-TextasData

Schritt II: Bereinigung

Zentrale Entscheidungen:

o Wie klassifizieren wir Inhalte?
e Wie matchen & aggregieren wir Inhalte?

e Wie testen wir fir Verzerrungen?
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Schritt |1: Bereinigung - Klassifikation

e Anonymisierung als erster Schritt der Klassifikation basiert zumeist auf Whitelists, d.h. z.B. Listen von
Nachrichtenmedien 2 Beispiel

o Aber auch anschliessend mussen...
= [aten nachtrdglich via APls gesammelt

= [aten via automatisierter Inhaltsanalyse klassifiziert werden
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https://github.com/datenfruehstueck/osd2f/blob/main/osd2f/anonymizers/facebook.py

Schritt |1: Bereinigung - Klassifikation

“ id submission_id filename
7868 305142 5345 | liked_posts.json
7869 305143 5345 | liked_posts.json
T8I0 305744 5345 | liked_posts.json
7871 306145 5345 | liked_posts.json
TBT2 30&146 5345 | liked_posts.json
T8T3 308147 5345 | liked_posts.json
7874 305148 5345 | liked_posts.json
TBTS 306145 5345 | liked_posts.json
7876 308130 5345 | liked_posts.json
T8IT 308131 5345 | liked_posts.json
7878 308132 5345 | liked_posts.json
T879 | 308153 5345 | liked_posts.json
7880 305134 5345 | liked_posts.json
7881 306155 5345 | liked_posts.json
7882 306156 5345 | liked_posts.json
TBE3 306157 5345 | liked_posts.json
7884 305138 5345 | liked_posts.json
TBE5 306159 5345 | liked_posts.json
7886 308180 5345 | liked_posts.json

n_deleted insert_timestamp update_timestamp
0 2022-12-09 10:37:45458707+00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458714+-00:00

0| 2022-12-09 10:3T45.458731+00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458737 +00:00

0] 2022-12-091

=
L

3T45.458754+00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458761 +00:00

0| 2022-12-091

=]

IT45458777+00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458784+00:00
0| 2022-12-09 10:37:45.458301 +00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458808+00:00

0 2022-12-091

=

3Ti45453824+00:00  2022-12-09 10:37:45.458831 +00:00

0| 2022-12-09 10

]
o]
]

(i
i
e
L

347 +00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458854+00:00
0| 2022-12-09 10:37:45.458871 +00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458875+00:00
0| 2022-12-09 10:3Ti45.458894+00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458%901 +00:00
0| 2022-12-09 10:37:45.458918+00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458925+00:00
0| 2022-12-09 10:3T:45.458941 +00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458%945+00:00
0| 2022-12-09 10:37:45.458965+00:00  2022-12-09 10:37:45.458971 +00:00
0| 2022-12-09 10:37:45.458988+00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458995+00:00
0| 2022-12-09 10:37:45.459011+00:00 | 2022-12-09 10:37:45.459018+00:00
0| 2022-12-09 10:3T45.459035+00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458042 +00:00
0| 2022-12-09 10:37:45.459058+00:00 | 2022-12-09 10:37:45.452065+00:00
0| 2022-12-09 10:37:45.459082 +00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458089+00:00

0| 2022-12-091

=]

345459105 +00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458112+00:00

0| 2022-12-09 10:3T:45.459128+00:00 | 2022-12-09 10:37:45.458135+00:00

entry
{"string_list_data":[{"

{"string_list_data"[{"
{"string_list_data"[{"
{"string_list_data"[{"
{"string_list_data"[{"
{"string_list_data™
{"string_list_data"[{"
{"string_list_data”
{"string_list_data"[{"
{"string_list_data”
{"string_list_data"[{"
{"string_list_data”
{"string_list_data"[{"
{"string_list_data”
{"string_list_data"[{"
{"string_list_data”
{"string_list_data"[{"
{"string_list_data”

{"string_list_data™[{"

timestamp”
timestamp”
timestamp”
timestamp”
timestamp”
{"timestamp™
timestamp’
[ timestamp”
timestamp’
[ timestamp”
timestamp’
[ timestamp”
timestamp’
[ timestamp”
timestamp’
[ timestamp”
timestamp’
[ timestamp”

timestamp’

11654035032]],"
116540344991,
11654034341]],"
11654020807,
116540201271,
1654020057])."
©1654019851]],"
©1654019739)],"
©1654019708]]."
©1653940335]]."
©1653938012]]."
©1653937848]]."
©1653937307])."
©1653808843]]."
©1653781269]]."
©1653753711]],"
©1653691455]]."
"1653674965]]."

1653674398]),"

title™”
title™”
title™”
title™”
title™”
title™;

title™”
title™”
title™”
title™”
title™”
title™”
title™”
title™”
title™”
title™”
title™”
title™”

title™”

<user="y
<yuser="y
<yuser="y
<user="}
<user="}
tagesschau”}
<yuser="y
<yuser="y
<user="}
<yuser="y
<yuser="y
<user="}
<yuser="y
<yuser="y
<user="}
2}
<user="}
<user="}

<user="}

Grafik. Beispiel eines Datenspende-Datensatzes
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Schritt |1: Bereinigung - Klassifikation

id

1 708905

4| 938862

5 1289477

submission_id

1=}

073

10102

=]

EE

mn

]

&

10178

filename
Suchverlauf json
Suchverlauf,json

Suchverlauf json

Suchverlauf,json

Suchverlauf,json

n_deleted

insert_timestamp update_timestamp entry

12-1712:43:07.127782-00:00 | 2022-12-17 12:43:07.127790=00:00 | {"title™"Gesucht nach: kinocheck” “titleUr! ™" https:/fwww.youtube.com/results?search_guery=kinocheck"}

12-20 11:08:43.965028-00:00  2022-12-20 11:08:43.968035-00:00 | {“title":"Gesucht nach: anno 1602 denkmal”, "titleUr":"hitpsy/ Mo youtube com/results?search_guery=anno+1602+denkmal"}
12-16 21:04:53.414825-00:00 | 2022-12-16 21:04:538 41483200000 | {"title™"Gesucht nach: ytitti” "titleUr":"hitps:/fwaww.youtube com/results? search_guery=ytitti"}

12-1913:26:30.762649-00:00 2022-12-19 13:26:30,762657+000090 | {"title™"Coop Erbjudande w6 angesehen” “fitleUr!™"httpsy//wanwyoutube.com fwatchTv=gl1 goWZDEnQ")

12-28 13:33:30.872355=00:00  2022-12-28 15:33:30.872362+00:00 | {“fitle™,"The spring collection angesehen”, "titleUr " "hitpsy/fwww.youtube.com/watch?v=49A9B 1hA"}

Grafik. Beispiel eines Datenspende-Datensatzes
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Schritt |1: Bereinigung - Klassifikation

e Anonymisierung als erster Schritt der Klassifikation basiert zumeist auf Whitelists, d.h. z.B. Listen von
Nachrichtenmedien 2 Beispiel

e Aber auch anschliessend missen..

= [aten nachtrdglich via APls gesammelt

= [aten via automatisierter Inhaltsanalyse klassifiziert werden
e Fraglichist, ob

= wir Nachrichten auf Basis ihrer Quelle (z.B. Nachrichtenaccounts) klassifizieren konnen (Reiss, 202¢7)

= Dindre Klassifikationen als Nachricht ja/nein Gberhaupt sinnvoll sind
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https://github.com/datenfruehstueck/osd2f/blob/main/osd2f/anonymizers/facebook.py

Schritt II: Bereinigung

Zentrale Entscheidungen:

e Wie klassifizieren wir Inhalte?

= Nutzen wir automatisierte Methoden?

= Wie definieren wir, theoretisch gesehen, Nachrichten?
e Wie matchen & aggregieren wir Inhalte?

e Wie testen wir flr Verzerrungen?
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Schritt II: Bereinigung

Zentrale Entscheidungen:

e Wie klassifizieren wir Inhalte?

e Wie matchen & aggregieren wir Inhalte?

e Wie testen wir fir Verzerrungen?
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Schritt |1: Bereinigung - Matching & Aggregation

Matching <2, d.h. Zusammenfiihrung von Umfragedaten und Datenspuren (Munzert et al., 2023)

e meist via anonymer D (z.B. “Interviewnummer”)

e [aten sollten, soweit moglich, getrennt gespeichert werden
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Schritt |1: Bereinigung - Matching & Aggregation

Aggregation &, d.h. Zusammenfassung von Datenpunkten iber Individuen oder Zeit (Munzert et al., 2023)

e zumeist notwendig fiir Analyse (und um Daten ggf. zu teilen)

e aber: Aggregation kann grossen Einfluss auf Resultate haben
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Schritt II: Bereinigung

Zentrale Entscheidungen:

e Wie klassifizieren wir Inhalte?
e Wie matchen & aggregieren wir Inhalte?

= Wie gewdhrleisten wir die anonymisierte Verlinkung unterschiedlicher Daten?
= Welches Aggregationsniveau bendtigen wir?

e Wie testen wir flr Verzerrungen?
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Schritt II: Bereinigung

Zentrale Entscheidungen:

e Wie klassifizieren wir Inhalte?
e Wie matchen & aggregieren wir Inhalte?

e Wie testen wir flr Verzerrungen?
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Schritt |1: Bereinigung - Verzerrungen

e Verzerrungen durch Fehler in Bezug auf Stichproben und Messungen, z.8.
= 7.B. durch systematisches Drop-Out (Pak et al., 2022)
= 7.B. durch maschinelles Lernen fiir Klassifikation (TeBlunthuis et al., 2023)
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Schritt II: Bereinigung

Zentrale Entscheidungen:

e Wie klassifizieren wir Inhalte?
e Wie matchen & aggregieren wir Inhalte?
e Wie testen wir flr Verzerrungen?
= gktuell wenig adressiertes Problem in den Sozialwissenschaften

= ¢her Quantifizierung als Adressierung
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Schritt II: Bereinigung

>

A
Forschungsdesign e Bereinigung
» Forschungsfragen » Klassifikation
* Technische Umsetzung (Links, Accounts)
« Umfrage « Matching &
« Datenspende Aggregation

« TestaufVerzerrungen

Grafik. Beispiel eines Datenspende-Datensatzes
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Schritt |1 Auswertung

kK k>
A A

Forschungsdesign

» Forschungsfragen

* Technische Umsetzung
* Umfrage
» Datenspende

Grafik. Beispiel eines Datenspende-Datensatzes

Bereinigung

» Klassifikation
(Links, Accounts)

« Matching &
Aggregation
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Schritt |I: Auswertung

e (eskriptive/inferenzstatistische Analysen, z.B.

= um Unterschiede zwischen Befragungsdaten und digitalen Datenspuren zu verstehen (Parry et al., 2021;
Scharkow, 2016)

= um sozialwissenschaftliche Konzepte zu untersuchen (Thorson et al,, 2021)
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Zusammenfassung: Datenspenden-Studien aus Sicht
der Forscher:innen

e Jusammenfassung: Zentrale Schritte umfassen..
1. Forschungsdesign
2. Bereinigung
3. Auswertung
e Weiterfilhrende Literatur:
= Drieletal. (2022)
= Boeschaten et al. (2027)
= Haimetal. (2073)
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